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Introduccion

v En esta conferencia realizaremos una rapida
revision de los fundamentos del analisis coyuntural,
los datos y algunas técnicas utilizadas en la
prediccion, a corto plazo, de algunas magnitudes
macro econdmicas mensuales Yy trimestrales de
Andalucia en el marco de la Catedra de Prevision
Econdmica.

v La Céatedra fue creada mediante un Convenio de
Colaboracion entre la Consejeria de Economia,
Innovacion, Ciencia y Empleo y la Universidad de
Malaga en septiembre de 2011. Es el resultado de una
colaboracion entre ambas instituciones en este campo
desde 2004. Entre sus actividades esta la prediccion
de las macromagnitudes de Andalucia.
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Introduccion

v La prediccion de variables econ6micas esta
sujeta a los valores futuros de las variables
endogenas (indicadores) o a la permanencia en el
tiempo de las trayectorias de las variables, segun
se trate de modelos multivariantes o univariantes.

v La consideracion de una predicciobn como de
corto, medio o largo plazo depende de Ila
frecuencia temporal de los datos utilizados y del
contexto en el que se trabaja.

v En nuestra investigacion las predicciones tienen
un horizonte temporal maximo de 8 trimestres, o
12 meses, se pueden considerar por tanto de
corto/medio plazo.
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Introduccion

En la actualidad elaboramos predicciones de las
siguientes variables regionales:

1.1.- PIB Oferta (Indices de Volumen Encadenados,
referencia 2008, datos trimestrales corregidos de
efectos estacionales y calendario)

VAB Agricultura

VAB Industria

VAB Construccion

VAB Servicios

Impuestos netos sobre los productos
PIB pm.

R RN R
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Introduccion

1.2.- PIB Demanda (indices de Volumen
Encadenados, referencia 2008, datos trimestrales
corregidos de efectos estacionales y calendario)

Gasto en Consumo Final
Formacion Bruta de Capital
Exportaciones

Importaciones

Aportacion Demanda Regional
Aportacion Saldo Exterior

PIB pm.

B B
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Introduccion

2.- Mercado de Trabajo: EPA (Miles de personas,
datos trimestrales)

v Poblacién Potencialmente Activa: Total, Hombres,
Mujeres, Menores de 25 anos y Mayores de 25
anos.

v Poblacién Activa: Total, Hombres, Mujeres,
Menores de 25 anos y Mayores de 25 anos.

v Ocupados: Agricultura, Industria, Construccion y
Servicios.

v Parados: Total

v  Tasa de Actividad

v Tasa de Paro.
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Introduccion

3.- Paro Registrado: INEM (Miles de personas)

Paro registrado mensual en:
v' Agricultura
v Industria
v' Construccion
v' Servicios
v' Sin Empleo Anterior
v’ Total.

4.- Indice General de Precios de Consumo (Base
2011, mensual)
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Analisis de coyuntura

Se entiende por analisis de coyuntura el que se
refilere a la situacion presente de la realidad
economica de un pais, una region o CC.AA., un
sector, una empresa u otra institucion.
Especialmente cuando se pretende realizar una
extrapolacion hacia el futuro Inmediato vy
proporcionar un diagnostico a partir de dicha
extrapolacion.

En otras palabras, es el analisis de la evolucidn
reciente de una economia con objeto de conocer su
situacion actual y predecir su evolucion probable a
corto plazo.
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Analisis de coyuntura

Segun Espasa y Cancelo (1993, pags. 23 y ss.) los
elementos que integran un Analisis de Coyuntura
son tres:

1.Un conjunto de informacion (datos)
2.Una bateria de Métodos Cuantitativos

3.La Teoria Econdmica



Respecto a las fuentes estadisticas disponibles, las mas
Importantes para el analisis coyuntural en Andalucia son:

vInstituto de Estadistica y Cartografia de Andalucia (IECA)
(www.juntadeandalucia.es/institutodeestadisticaycartografia)

v'Instituto Nacional de Estadistica (INE) (www.ine.es)
Otras fuentes relevantes para el analisis coyuntural son:

v Ministerio de Economia y Competitividad
(http://serviciosweb.meh.es/apps/dgpe/BDSICE/Busquedas/busquedas.aspx)

v Banco de Espana (www.bde.es/bde/es/areas/estadis/)

v EUROSTAT

(http://epp.eurostat.ec.europa.eu/portal/page/portal/statistics/themes
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Indicadores Estadisticos de Andalucia

Fecha de ditima actu:
Seleccion Tematica

El banco de datos de Indicadores Estadisticos de Andalucia = un instrumento de trabajo para los organizsmos v ciudadanos interezados en el analizis coyuntural de la realidad andaluza, en sus vertientes economica, der
Acceda directamente a |a 2erie hiztdrica del indicador de =u interée a través de los menls de =eleccién tematica.

Magnitudes Macroecondmicas Indicadores seleccionados:

Actividad v Demanda
Inversian

Sector Exterior
Mercado de Trabajo

Precios v Salarios

Indicadores Monetarios v Financieros

Sector Piblico - Recaudacidn Tributaria [ Eliminar | [ ver datos |

Poblacion P
Margue un indicador para ver su nombre completo.

Mowvimiento Matural de la Poblacidn

POPPOOIDID

Ademas puede consultar:
- Lo= dltimos datos

Iniciar una consulta nueva | Metodologia

Sede Pabelldn de Mueva Zelanda. Cf Leonardo Da Vind, n® 21, Isla de La Cartuja. 41071
TIf.: 900 101 407 /955 033 800 | Fax: 955 033 816

Mapa web | Suscripcidn | Contacto | Tuopinién | Accesibilidad W3T wer en Sede San Gregorio. CJ San Gregorio, n® 7, 41071-5EVILLA.



: Fuen;es

Indicadores Estadisticos de Andalucia. IECA

Magnitudes Macroeconomicas.

t Continuar con la seleccion desde el inicio

¥ ~ntinuar con la seleccidn desde el nivel anterior

Contabilidad Trimestral

Contabilidad Anual

Cuentas de las Administracicnes Publicas de Andalucia
Macromagnitudes BBV

Macromagnitudes agrarias

Deflactores del FIB (Base 1986)

POOPBD

Magnitudes Macroecondmicas.
Contabilidad Trimestral.

t Continuar con la seleccidn desde el inicio

& Continuar con la seleccidn desde el nivel anterior
Q Contabilidad Trimestral (Base 1935)

Q Contabilidad Trimestral (Base 2000)

Q Contabilidad Trimestral (Base 2008}

Magnitudes Macroeconomicas,

Contabilidad Trimestral.

Contabilidad Trimestral (Base 2008).

indices de volumen encadenado.

Datos ajustados de estacionalidad y de calendario.

t Continuar can la seleccian desde el inicio

= —ontinuar con la seleccidn desde el nivel anterior

¢ Afiadir PIB p.m. (ajustado de estacionalidad v calendario)

@ Oferta

Q Cremanda

CO000 t=-

Magnitudes Macroeconomicas.

Contabilidad Trimestral.

Contabilidad Trimestral (Baze 2008).

indices de volumen encadenado.

Datos ajustados de estacionalidad y de calendario.
Oferta.

Continuar con |a seleccion desde el inicio

Continuar con la seleccidn desde el nivel anterior

Afadir WVAB ramas primarias (ajustado de estacionalidad v calendario)
Afadir VAB ramas industriales (ajustado de estacionalidad vy calendario)
Afadir WAB construccion (ajustado de estacionalidad v calendaria)
Afadir VAB ramas de servicios (ajustado de estacionalidad v calendario)

Afadir Impuestos netos sobre los productos (ajustado de estacionalidad v calendaria)
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IIﬂstitutD Macional de Estadistica. {Sp4 . INEbase / Economia / Cuentas economicas
IN Instituto
= Nacional de Operaciones estadisticas relacionadas
e Estadistica
Elaboradas por el INE IJEE:;:& Contenido

Contabilidad nacional trimestral de Esparia
A AA R ﬁ? £ Cuentas Trimestrales no financieras de los sectores institucionales
Contabilidad nacional de Espaiia
= Colaboradores en . . ..
Contabilidad regional de Esparia
Ea rcc encuestas del INE . . . : .
: — Cuenta satélite del turismo de Espaiia
IN{_JtHSE La informacian
- estadistica Cuentas Econdomicas

+ Entarno fisico. medio ambiente Contabilidad Nacional Trimestral de Espafia. Base 2008

£V B9 B9 B9
EEEEE

+ DEngFEﬁE y pr|ECiljﬂ Es?imacién avance del PIB
Ultimo dato publicado: Indicador adelantado 1° trimnestre 2013 30 sbri! 2013)

+ Sociedad Resultados CHMTR

= EEDﬂDmiE Ultimo dato publicado: 4° trimestre 2012 28 rebrerc 2013}

MNota de prensa

Empresas Principales resultados
Cuentas economicas Cuentas trimestrales no financieras del_total de la economia v del resto del mundo
CHTR Base 2008 Series desde el trimestre 1/2000 hasta el ddltimo trimestre publicado

Estadisticas financieras,

monetarias y seguros Metodologia _ _
Informe metodolégico estandarizado
Comercio exterior Contabilidad Nacional Trimestral de Espana. Base Z000

CHTR Base 2000. Series trimestrales desde 1/1995 hasta 2/2011

) ) Tasas de variacion del PIB. Serie desde trimestre 11970 hasta 2/2011
* Ciencia y tecnologia ctodologia

+a‘5~gfiEU|tLIFE Metodologia general

Principales novedades metodoldgicas

Infarmacidn tributaria

* Industria, energia, construccidn
+ Senicios Otra informacion disponible
MNMota sobre la revisidn de la estimacicon de los ingresos por turismo 20 febrero 2007)

Datos internacionales
Sintesis estadistica
Indicadores econdmicos. FMI

Contabilidad Nacional Trimestral de Espafna. Bases 1995 y 1986

CHTR Base 1995 Series trimestrales desde 1/1980 hasta 4/2004
CHNTR Base 1986 Series trimestrales desde 1/1970 hasta 4/19985
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== DIRECGION GENERAL DE ANALISIS MAGROECONOMIGO
¥ ECONOMIA INTERNACIONAL

Novedades

Sintesis de indicadores
sconomicos [ SIE)
Tahlaz por area

Inicio = Bazes de datos = Consulta v descarga de series

Cuadro Rezumen de Indicadoresl] Consulta y descarga de series

dase de datos de series de

:oyuntura economica (BDSICE) Esta pagina ofrece la posibiidad de descargarse toda la base de datos de la sintesis de coyuntura econdmica, como
Consulta v descarga de series dezee descargar lag series, asi como guardar varias consultas para volverlas a realizar en el futuro.

Dezcarga lltimas actualizaciones
Miz consultas

Mis Alertas Titulo: |
Series de la SIE (SERSIE) Codigo: |
Conzulta ¥ descarga de =eries
doletin de Coyuntura Econdomica
Semanal

nformes y documentos
Programa de e=stabilidad 2013-2018
Documentos de trabajo

Inglish documents

informacion sobre contenidos
&rchivo historico

Portal del Ministerio

| Desds:

Hasta:

1B
T E
= 1 Mercado Laboral

= 2 Indicadores de Produccion y Demanda Macional

= 3 Encuestas de Opinign

= 4 Precios v Costes

= B Sector Exterior Ezpariol

= 6 Econcmia Internacional

= 7 Sector Piblico

= & Sector Monetario, Financiero v Burzatil
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BANCODE ESPANA

Eurosistema

m Sobre el Banco mm Emmeo Y pecas m Sala de b

AREAS DE ACTUACION

| Seleccione un area e | ﬂ

Inicic » Estadisticas

Estadisticas

English Lenguas Cooficiales ~ u Canal RS5  Glosaric Mapawseb Contacto  Enlaces

=

El Banco de Espafia elabora v publica las estadisticas relacionadas con sus funcicnes y asiste al Banco Central

Eurcpec con las estadisticas necesarias para llevar 2 cabo las politicas monetaria v cambiariz dnicas, referidas,

entre otros aspectos, @ magnitudes monetarias, bancarias y financieras, tipos de interés y balanza de pagos.

En esta seccion se puede acceder tanto a la informacidon estadistica que =elabora 2l Banco de Espafa como a

los principales calendarios de difusion.

D Estadisticas agrupadas por publicaciones

Boletin Estadistico
Indicadores econdmicos

Sintesis de indicadores

[z
=
B
[ Cuentas Financieras de la Economia Espancla
[zl Boletin del Mercado de Deuda Publica

[E1]

EBcoletin de Operacicnes

M Calendarios de difusion de estadisticas

A Otras estadisticas agrupadas por temas

[ Tipos de interés y tipos de cambio

[ Reservas internacionales v deuda externa
[ Sistemas de pago
[z

Balanza de pagos v posicidn de inversidn
internacional

=

Deuda publica segdn el Protocolo de Déficit
Excesivo (FDE)

[ Central de Balances

dlabra Clave Blusqueda Awvanzada »

Estadisticas

TAMBIEN LE INTERESA....

PUBLICACIONES RELACIONADAS

3 Notss estadisticas

SERVICIOS RELACIONADOS

B3 FProgramas estadisticos y

aeconoméatricos
3 Servicio de informacion de

estadisticas

OTRA INFORMACION DE INTERES

B3 Video "Estadisticas: informaciones

utiles"

3 Fcolitica relativa a la reutilizacion de
las estadisticas del SEBC ™ (14
KE)

3 Glosario de estadisticas
M3 Sectorizacion de la economia

espanocla a

ENLACES DE INTERES

0 Servidores estadisticos de los

bancos centrales de la UE



European Commission

: -
. eurostat Your key to European statistics
| =

European Commission

Statistics

Statistics by theme

Browse / Search database
Bulk download
Access to microdata

GISCO:Geographical Information
and maps

> Metadata
Concepts and definitions
Legizlation and methodology
Classifications
Glossaries and thesauri
Mational methodologies
Euro-SDMX Metadata Structure
Standard code lists

SDMX data and metadata
exchange

> Eurostat = Statistics =

Statistics by theme

Home Statistics

Publications

Register | Links | Contact | Important legal notice Englizh

About Eurostat

[en)

EU Policy Indicators

© Europe 2020 indicators

© Employment and social policy
indicators (including equality
and migrant integration)

© Euro indicators/ PEEIs

© Macroeconomic Imbalance
Procedure

© Sustainable Development
Indicators

Statistics by theme

© General and regional
statistics

» Regions and cities {including
metropolitan regions)

*» Land coverfuse statistics
(LUCAS)

* Rural development

» Cohesion policy indicators

International cooperation:

» Enlargement countries

* European Meighbourhood
FPolicy countries

» Internaticnal statistical
cooperation

© Economy and finance

s National accounts (including

GDF)

ESA 95 Input-Output tables

European sector accounts

Gowvernment finance statistics

Exchange rates

Interest rates

Monetary and other financial

statistics

* Harmonized Indices of
Conzumer Prices (HICF)

* Furchasing power parities (FFFs]

s Balance of payments

© Population and social
conditions

Population

Health (Fublic health/ Health
and =afety at work)
Education and training
Labour market (including
Labour Force Survey (LFS))
Income, Sccial Inclusion and
Living conditionz

Social protection

Household Budget Surveys
Crime and criminal justice
Culture

Quality of life indicators

© Industry, trade and services

Structural business statistics
Short-term business statistics
Tourism

Manufactured goods
(Prodcom)

© Agriculture and fisheries

Agriculture

Forestry

Fisheries

Food: from farm to fork
Agri-Environmental Indicators

@ International trade

International trade



Analisis- Ha. Los datos e

e En el analisis coyuntural se utilizan indicadores, series
temporales de frecuencia igual o superior a la variable que se
pretende caracterizar/predecir y que reflejan la evoluciéon de
ésta, generalmente de manera parcial.

e Los indicadores se pueden clasificar en coincidentes,
adelantados o retrasados en funcion de que su evolucion
ciclica coincida, esté adelantada o retrasada respecto de la de
la variable a predecir.

e En la practica, con datos trimestrales, es dificil encontrar
indicadores realmente adelantados y la mayoria suelen ser
coincidentes.

e Laseleccion de los indicadores adecuados es una cuestion
crucial y se realiza mediante el analisis de las correlaciones
entre variable e indicador (relevancia del indicador en los
modelos de prediccion).

e Generalmente una variable se modeliza/predice en funcion de
un conjunto de indicadores relevantes.




/
Analisis Ha. Particularidades de loes datos

e Diversas circunstancias provocan la falta de homogeneidad de las series
temporales econdmicas a lo largo del tiempo. En especial:

e Los cambios de definicion de las variables, por ejemplo, la definicion de
activo cambia si se modifica la edad legal para comenzar a trabajar.

e Los cambios de base de las estadisticas, como sucede en el caso de la
Contabilidad Nacional y de la EPA, asi como cambios en la CNAE.

e Lainflacion en el caso de magnitudes monetarias, que da lugar a la
operacion de la deflacion de dichas magnitudes y, mas recientemente, a
la utilizacion de indices o medidas de volumen encadenadas.

o Lafalta de constancia del periodo temporal de referencia, que implica la
necesidad de corregir las series del efecto calendario.

e Ademas de las correcciones por |a falta de homogeneidad, los indicadores
deben ser desestacionalizados si las variables a predecir estan corregidas
de estacionalidad.

e Lapeéerdidade homogeneidad por los cambios sistematicos de definicion y
de base se traducen en una disminucion significativa del tamano muestral
disponible, tanto de las variables como de los indicadores, si los
proveedores de lainformacidon no realizan los enlaces correspondientes
ente las series nuevas y antiguas.
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Analisis-de-coyuntura:-Particularidades de Les/dﬁ

00,000 _PARO REGISTRADO EN CONSTRUCCION, CNAE 1993 Y 2009 v PARO REGISTRADO EN CONSTRUCCION, CNAE 1993 Y 2009
700,000 - 800,000 -
700,000 -
600,000 -
600,000
500,000 -
500,000 -
400,000 - 400,000
300,000 - 300,000 |
200,000 -
200’000 ¥ A T g J T g N T J y T ‘ ; T ¥ h T g ¥ T i X T ¥
0t 0 07 10 01 04 07 10 01 100,000 +———1F———————————————————————————————
07 08 09 1980 1985 1990 1995 2000 2005 2010
—o— PARO_CO01993 —— PARO_CO02009 —— PARO_CO01993 —— PARO_C02009
FRO%, — PRI

PRO9, = PR93,  + t.PRT,_;t=1977.01,...,2007.12

FRT,

)

Analogamente en el caso de Andalucia.



Analisis-de-coyuntura: Particularidades de losdatos

13,000,000

VAB SERVICIOS ANDALUCIA (Base 1995)
(Datos brutos y Tendencia Ciclo. Miles de € constantes)
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Analisis-de-coeyuntura: Indices de Volumen/

A partir de la base 2000 en las Contabilidades Nacionales Trimestrales las
magnitudes monetarias no se expresan en € constantes de un afio
determinado, como en el sistema anterior, sino mediante Indices
Trimestrales Encadenados de Cantidades (volumen) de Laspeyres y
solapamiento anual:

Z pjoqjl ZJ: pjT—quT—l ZJ: pjT—lqjtT
Zvjo Zj:VjT—Z Zj:va—l

donde:

L o : . - ~
CQ. . denota el indice de cantidad encadenado del trimestre t del afio T,
con referencia en el aino 0,

Pir-1 denota los precios medios del ano T-1,

Jir denotala cantidad del afio T-1,

d;r, denotala cantidad del trimestre t del afio T,

Vi denota el valor corriente del afio T-2 y

Vir1 denota el valor trimestral medio corriente del afio T-1.

De forma congruente se definen los Indices Trimestrales Encadenados de
Precios de Paasche y solapamiento anual.
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Analisis- 1tura: Indices de Volumen

La serie de volumen encadenada, indices de cantidad encadenados de
cada trimestre, carece de unidades. No obstante, se puede expresar en
términos monetarios multiplicandola por el valor trimestral medio corriente
del aino de referencia (0). La serie asi obtenida se denomina “Medida de
volumen encadenado referida a su nivel nominal del aino 0” y no
constituye una valoracion con los precios de un periodo especifico.

Este nuevo procedimiento presenta la ventaja de constituir una estimacion
mas precisa de las variaciones de las series consideradas, tiene los
inconvenientes de que se pierde la aditividad entre las medidas
encadenadas de volumen del PIB y de sus componentes (ofertay
demanda), excepto con datos anuales para el afio de referenciay el
siguiente; y de que es preciso un ajuste para eliminar las discontinuidades
entre el 4° trimestre de una afo y el 1° del siguiente.

INE (2005) “indices encadenados en la Contabilidad Nacional Trimestral”,
Mayo.

INE (2005) “Esquema operativo de los indices de volumen encadenados
en la Contabilidad Nacional Trimestral”, Noviembre.
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Anélisisde coyuntura: Técnicas estadisticas-economeétricas

Extraccion de senales:

> Técnicas estadisticas aplicadas para estimar las
componentes inobservables (tendencia, estacional
y ciclica) de una serie temporal (indicador). Las
mas usuales:

> Medias Mdoviles
»Modelos de alisado
> Filtro de Hodrick-Prescott

En este apartado destacan programas como TRAMO-
SEATS que, ademas de la extraccion de sefiales, permiten
la identificacion y correccion de valores atlplcos y de los
efectos de la Semana Santa y del calendario.
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Analisis de-covyt ~Técnicas estadisticas-econometricas
Modelos univariantes de series temporales

> Modelos estocasticos de series temporales,
estacionarias o integradas, utiles para la
caracterizacion y prediccion a corto plazo. La
expresion del modelo multiplicativo general
ARIMA(p,d,q)(P,D,Q), es:

#(L)D(L)(L- LY (1-L)°InX, =0L)O(L )z,

d(L)=1-gL-gL—-.—¢L" @L)=1-0L-@,l"—-..-@,L"
AL =1+01l tal -+ t61° Ol -1t0l 6l 6]

La descomposicidon de las series que realizan TRAMO-SEATS
parte de la identificacion y estimacion de un modelo de este tipo.

En el caso del IPI es un ARIMA(0,1,1)(0,1,1),,
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Modelos dinamicos: modelos de correccion por el error

» Un modelo dinamico uniecuacional [ADL(p,q)] es aquel en el
gue figura como variable explicativa la propia variable enddgena
retardada:

Y =_mMEAX T AR F EBX k@Y b @Y tl
Que se puede escribir de manera mas compacta como:

A(L)Y, =m+B(L)X, + U, ;
A(L)=(1-aL-a,l’—..—a, " );B(L)=B, + BL+ B,L+ ..+ B L")

»>Se supone una unica variable exdgena débil y que las variables
son estacionarias o cointegradas.

»Las raices de A(L) = 0 deben estar fuera del circulo unidad para
gue el modelo sea estable.

»La especificacion y estimacion de un modelo dindmico presenta
caracteristicas y dificultades especiales.
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Modelos de correccidn por el error

» Sea un ADL(1,1) uniecuacional en el que ambas variables son
Integradas de orden uno, I(1), y cointegran:

Yt =m +180Xt +ﬁlxt—1 + alYt—l + U,

Por tanto existe unarelacion de cointegracion o largo plazo
entre ambas variables, dada por:

Yt*=1m 130+ﬂlx
=77 L=

Analisis de coyt

> En tales condiciones debe especificarse y estimarse un Modelo
de Correccion por el Error:

AYt=ﬂoAXt_(l_a1)(Yt1_ i ﬂo_l_ﬂlx ]

l-a, 1l-¢

Entre paréntesis figura el término de correccién de error, el “error

de largo plazo del periodo anterior”, que corrige el valor estimado
y predicho del incremento de Y,.
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Ejemplo de MCE Uniecuacional

FMODELO DE CORRE CCION POR EL ERROR UNIECTACIONAL

Dependent Wariable: Aln{OCUES_SE)

Method: Least Squares. Samplefadjusted): 19512 20062

Included observations: 101. Convergence achieved after 4 iterations

Aln (OCUES_SE)) = COY [In{OCUES_SE(-1)) - C{2)
“INOCUESTS_PTE_C(-1)) - Cd)" (@TREND({-1)) - C{5)
@TREND{-1)*2) - C{7Y {({@TREND{-1}*2y"W80_84{-1))] + C{17)
*AINOCUES_SE(4)) + C118Y AIn(OCUESTS_PTE_C)
+ C{22)"Wae1+ C{23)"D(Ws71) + C(24)"Wab+ C(26)"W9os+
C27)"Wa01+ C(28)"W011+C(29)" (\WOS1+W052+ C(30) D{W2C)
+ CE31)"DW3C) + CE2Y"DWAC) + C{33)"Waed + C(34)

“DWe82)
Coefficient] Std. Error t-Statistic Frob.
Cin -0.2319 0.0370 -6 2603 0.0000
i) 09956 0.0004 22896500 | 0.0000
i) 0.0023 0.0001 16.0035 0.0000
(5] 0.0001 0.0000 59279 0.0000
{7 -0.0001 0.0000 -4 1304 0.0001

Z{17) 0.3292 0.0603 54567 0.0000
Z018) 1.1189 00754 148339 | 0.0000
Z(22) 0.0105 0.0032 32298 0.0018
Z(23) 00118 0.0023 -52126 0 | 0.0000
Z(24) 0.0038 0.0017 21794 0.0322
Z{26) -0.005% 0.0017 -34473 | 0.0009
C{27) -0.0080 0.0033 -24330 | 00172
iZ(28) -0.0077 0.0033 -2.2984 | 0.0241
Z(29) 0.0155 0.0025 5.3030 0.0000
iZ(30) 0.0043 0.0009 4 9765 0.0000
Z{31) 0.0094 0.0012 77728 0.0000
iZ(32) 0.0041 0.0007 5.8380 0.0000
(Z{33) 00114 0.0034 -33285 ) 00013
(3] -0.0087 0.0023 28715 0.0039
F-squared 09239 Mean dependent war | 00088
Adjusted R-squared 08072 S D dependent var 0.0102
S E. of regression 0.0031 Akaike info criterion | -8 5400
Sum squared resid 0.0008 Schwarz criterion -8.0430

Log likelihood 450 2687 Durbin-YWatson stat 1.9538
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Ejemplo de MCE uniecuaciohal

FMODELO DE CORRE CCION POR EL ERROR UNIECUACIONAL

Dependent Variable: AIn[OQCUES_SE)

Method: Least Squares. Sampleladjusted) 1951:2 2006:2

Included observations: 101. Convergence achieved after 4 iterations

An {OCUES_SE)) = C{Y" [In{OCUES_SE(-1)) - C(2)
* IN(OCUESTS_PTE_C(-1)) - C{d)" (@TREND(-1)) - C{5)
“(@TREND({-1)*2) - C(7)"((@TREND{-1)*2)"W80_94(-1))] + C(17)
*AINOCUES_SE(4)) + C(18)" AIn{OCUESTS_PTE_C)
+ C(22)"W861+ C(23)"D(W8BT1) + C(24)"WB5+ C(26)"Wos+
CE27Y"Wa01+ C(28)"W011+C{29)" (WOS1+W05E2)+ C(30)"D{W2C)
+ C(31)°"D(W3C) + C{32)"D{WAC) + C(33)"Wa64 + C{34)
*D{W8as2)

.008 -

.004 -

.000

-.004

1982 1984 1986 1988 1990 1992 1994 1996 1998 2000 2002 2004

— Residual Actual —— Fitted
= E of regression 0.0031 Akailke info criterion | -8 5400
Sum squared resid 0.0008 Schwiarz criterion -5.0480

Log likelihood 450 2652 Durbin¥Watson stat 19538
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> En el caso general, en el que se considera un vector Nx1 de
variables integradas de orden uno, x; ~ I(1), el Teorema de
Representacion de Granger establece que si entre dichas variables
existen r relaciones de cointegracion, tal que x, ~ CI(1,1), el sistema
cointegrado se puede representar mediante un VAR, mediante un
Modelo de Correccion de error Vectorial (MCEV) y mediante un
modelo media movil.

> La representacién VAR del sistema cointegrado es:

= LR R ERDX St e HX e b= 2T
Donde
m denota un vector Nx1 de constantes, o
H (i = ., p) denota una matriz NxN de coeficientes y

et denota un vector Nx1de perturbaciones estacionarias.

> Larepresentacion MCEV es:
A = p+ DAX  + DA+ .+ T AX
Donde:
= (H tH o+ F Hp), z=ly - H=Ho= - Hp = H(1).

tpr1” BX t g t=12,..T.
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Modelos de correccidn por el error

> Alternativamente, el MCEV se puede escribir como:
H*(L)AX, =p—yw,, +¢g, t=12,.T.
=y, g =YX = Weg; H¥(L) =1 - LL-T, L% - - T LPY,
con H *(0) =1y raices de |H *(L)| = O fuera del circulo unidad.

v a matriz de cointegracion, sus columnas contiene los coeficientes de
las r relaciones de cointegracion existentes entre las N variables.

v W, = a&X. vector cuyos elementos forman las r relaciones de
cointegracion, términos de correccion de error en las ecuaciones del
MCEV.

v ¥y matriz de ajuste contiene en la fila i-ésima los coeficientes que cada
termino de correccion de error tiene en la ecuacion i-ésima del MCEV.
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Analisis de_

> Uno de los procedimientos mas utilizados para contrastar si las
variables cointegran y, en ese caso, estimar el MCEV es el de
maxima verosimilitud de Johansen.

> Al estimar el MCEV no se supone ningun orden de causalidad, de modo
gue en las relaciones de cointegracion ninguna variable aparece
despejada.

> Si todos los términos de correccion de error aparecen en todas las
ecuaciones ninguna variable sera débilmente exdgena.

> SI se establece a priori un orden de causalidad, las relaciones de
cointegracion que se obtienen dependen del orden establecido.

> En ausencia de informacion a priori la matriz de cointegracion, «, no es
unica. Una vez estimada a se puede proceder a su normalizacidon, con
objeto de despejar una variable en cada relacion de cointegracion e
identificar los coeficientes con parametros de largo plazo.
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Ejemplo de MCEV

Ecuacion de cointegracion:
IN(ACT_ESP) = 61.89*4In(PPA_ESP) + 3.71e-03*(@TREND) + 9.24

VECM:

EQ1: AIn(ACT ESP) = - 0.02[In (ACT_ESP(-1)) -
61.89*AIn(PPA_ESP(-1)) - 3.71e-03*(@TREND) - 9.24] +
0.13*AIN(ACT_ESP(-1)) + 0.44*AIN(ACT_ESP(-4)) -

0.37*A2In(PPA_ESP(-1)) - 0.53*42In(PPA_ESP(-4)) + 2.06e-04 + 3.05¢-
05*(@TREND) + 0.01*W8702 - 0.01*W8802 - 0.003.87e-03*W8803 -
0.01*W8804 + 8.81e-04*W9001 - 0.03*WO0101 + 0.02*W0201 - 8.19e-
04*W4 + 2.19e-03*W3

EQ2:  AAn(PPA_ESP) =  3.92e-03*[In(ACT_ESP(-1)) -
61.89*AIN(PPA_ESP (-1)) - 3.71e-03*(@TREND) - 9.24] - 1.70e-
03*AIn(ACT_ESP(-1)) + 9.81e-04*AIN(ACT_ESP(-4))) -

0.31*42n(PPA_ESP(-1)) - 0.11*42In(PPA_ESP(-4)) + 1.26e-05 + 7.01e-
09*(@TREND) + 7.43e-04*W8702 + 3.36e-03*W8802 - 1.54e-
03*W8803 - 0.001.05e-03*W8804 - 1.80e-03*W9001 + 7.51e-05*W0101
+ 5.80e-04*W0201 - 1.05e-05*W4 - 1.97e-05*W3
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Ejemplo de MCEV
ESTIMACION DE LA EQ1 DEL VECM

Dependent Variable: AIN(ACT_ESP)
Method: Least Squares
Samplefadjusted): 19774 20062
Included observations: 115 after adjusting endpoints
Variable Coefficient Std Error | -Statistic FProb.
INACT_ESP{-1))-61.89"APPA_ESP(-1))-3.71e- -0.014482 0006665 -2 17271 00322
03*{@TREND))-9.24
AINACT_ESP{-1)) 0172974 0051946 3 329906 0.0012
AINACT_ESP{-4)) 0410207 0076255 53793580 0.0000
A2In[PPA_ESP(-3)) 0691447 0317875 2175219 0.0320
A2 In{PPA_ESP) 1.070839 0429695 2492090, 0.0143
@TREND 2A3E-05 6 54E-06 5 248186) 0.0000
Wayoz2 0011865 0002477 4791074 0.0000
wWas02 -0.008622 0002978 -2 89512 0.0047
Was04 -0.008434 0002473 -3.81512 ) 0.0002
W9403 -0.007133 0002474 -2 88319 0.0048
W0101 -0.028417 0002477 -11.47300 0.0000
W0201 0015285 00032754 667400 0.0000
WO053 -0.007593 0002515 -3.01931 00032
W4 -0.001052 0000440 -2 405120 0.0180
W3 0002774 0000519 5340402 0.0000
F-squared 0824235 Mean depend. var |0.004188
Adjusted R-squared 0799627 S0 depend. var |0.005394
S B of regression 0002415 Akaike info crit. -59.09348
Sum squared resid 0000583 | Schwarz criterion | -8.7354%
Log likelihood 5378753 DurbinWatson (2013775
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‘ Ejemplo de MCEV

ESTIMACION DE LA EQ1 DEL VECM
Dependent Variable: AIN(ACT_ESP)
MWethod: Least Sguares
Sample(adjusted): 19774 20062
Included observations: 115 after adjusting endpoints
Variable Coefficient Std Error | t-Statistic Frob.

MACT_ESP(-1))-61.89" AtPPA_ESP(-1))-3.7 e- -0.014482/0.006665 -2.17271) 0.0322
03"(@TREND))-9.24

ANLCT ESP{ 1Y) 0472974 0051948 2 439908 1 ON972

.008 1|

1322'\/% ************** A mM ********* f\”f\" Lm ******** AR
o ialaY N A A \/ fffffffffffffffffff oy v wv ffffff

-.008 -+ ‘ .I.l.l v
1978 1980 1982 1984 1986 1988 1990 1992 1994 1996 1998 2000 2002 2004

-.04

—— Residual —— Actual —— Fitted

| R AL T = L T L= | g e e e | r=a =TT M
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PIB -OFERTA

Indicadores Pesos

VAB de Esparia 0.27

AGRICULTURA Ocupados EPA 0.32
Avances de Prod. 0.41
Indicadores Pesos

VAB de Esparia 0.60

ENERGIA E INDUSTRIA Ocupados EPA 0.13
IPIAN General 0.27
Indicadores Pesos

VAB de Esparia 0.78

CONSTRUCCION Ocupados EPA 0.15
Consumo Cemento 0.07
Indicadores Pesos

VAB de Esparia 0.40

Ocupados EPA 0.10

Gasto Consumo Final 0.30

SERVICIOS MERCADO Indicadores TTC 0.20
Indicador de Turismo (4) 0.50

Indicadores de Transporte (4) 0.40

Indicadores de Comercio (1) 0.10
Indicadores Pesos

VAB de Esparia 0.90

SERVICIOS DE NO MERCADO |Ocupados EPA 0.10
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PIB -OFERTA
Indicadores Pesos
Indicadores de Turismo Pernoctaciones 0.18
Viajeros 0.10
Estancia Media 0.25
Grado de Ocupacion por plazas 0.438
Indicadores Pesos
Indicadores de Transporte Transporte Aereo de Mercancias 0.07
Transporte Aereo de Pasajeros 0.16
Transporte Maritimo de Mercancias 0.17
Transporte Maritimo de Pasajeros 0.60
Indicador Pesos
VAB de Esparia 0.40
Ocupados EPA 0.10
Gasto Consumo Final 0.30
SERVICIOS MERCADO e ———e B
Indicador de Turismo (4) 0.50
Indicadores de Transporte (4) 0.40
o Indicadores de Lomercio (1) L)
Indicadores Pesos
VAB de Espafia 0.90
SERVICIOS DE NO MERCADO |Ocupados EPA 0.10
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SERVICIOS MERCADO

PIB -OFERTA
8
AGRICULTURA
5_
4_
ENERGIA E INDUSTRIA
2_
D_
CONSTRUCCION
2 -
4 -
_5 III|III|III|III|III|III|III|III|III|III|IIIIIIIIIIIlIIIlIIIlIIIlIII|III|II

1996

1998 2000 2002 2004 2006 2008 2010 2012

—o— TV_VAB_SM —— TV_IND_TURISMO_4

SERVICIOS DE NO MERCADO

VAB de Espaina

0.90

Ocupados EPA

0.10
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PIB -OFERTA

AGRICULTURA

ENERGIA E INDUSTRIA

CONSTRUCCION

SERVICIOS MERCADO

_8 III|III|III|III|III|III|III|III|III|III|III|III|III|III|III|III|III|III|II

1996

1998 2000 2002 2004 2006 2008 2010 2012

—o— TV_VAB_SM —e— TV_IND_TRANSP_4

SERVICIOS DE NO MERCADO

VAB de Espaina

0.90

Ocupados EPA

0.10
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PIB -OFERTA
8
AGRICULTURA 6 -
4 - .
ENERGIA E INDUSTRIA 2
D -
CONSTRUCCION -2 7 -
-4 -
-6 -
SERVICIOS MERCADO 'E LI L L L O L L B
1996 1998 2000 2002 2004 2006 2008 2010 2012
—o— TV_VAB_SM —e— TV_IND_TTC
ocagore:s Fetos
VAB de Espaina 0.90
SERVICIOS DE NO MERCADO |Ocupados EPA 0.10
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PIB -OFERTA
8
AGRICULTURA 6
4 -
ENERGIA E INDUSTRIA 21
0 ] o
2
CONSTRUCCION
_4 | 4 1)
_6 — 1 Sy
SERVICIOS MERCADO '8 LI I L L L L L L L B
1996 1998 2000 2002 2004 2006 2008 2010 2012
—o— TV_VAB SM
—=— TV_IND_TTC+RESTO
—s— TV_IND_TTC

SERVICIOS DE NO MERCADO |Ocupados EPA 0.10
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“El ajuste perfecto”

Programa de simulacion de Monte Carlo:

|:| Program: M_C_AJUSTE_PERFECTO_V10 - (c\users\usuario\c

Print

Fun Save | Saveds

Cut

Copy

Find

Paste | InsertTxt Replace

W

' Experimento para estimar la ecuacion con Multicolinealidad Pe

" Introduciendo argumen
" Introduciendo la variabl

"%0 = V. Enddgena en §
=Ind10

Ichoice = 3
%list ="100 500 1000 50

scalar T_R =@uiradio(!t

EViews

- |

Q

Tamafio de las réplicas

100
200
1000
s000
10000

|

OK l | Cancel |

%choice =@word(%list, TEnoEE

EViews

—_0

EViews

Mimero de Indicadores

1
2

oo =] @ N B L

|

Ok, ] | Cancel

Tipo de datos:

Frecuencia

|trimestra|

[ OK
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Programa de simulacion de Monte Carlo:

el ajuste perfecto

C1
(=] Equation: EQ Workfile: SERVICIOS_B08:mod_m_ind_4\ - Yo QA
[View[ProcIObject] [Print[Name[Freeze] [Estimate]Forecast]Stats]Hesids] o “ Maximum 0.319051
T Minimurm 0.018214
Dependent Variable: @PCY(VSMANDO_IC_2T) 80 _ IHL Std Dev. 0.048736
Method: Least Squares 70 Skewness -0 065478
Date: 05/22/13 Time: 05:53 z9d i Kurtosis 3. 078786
Sample (adjusted): 1996Q11 2011Q2 5 o
Included observations: 62 after adjustments 2 Ll Jarque-Bera 0.973192
@PCY(VSMANOO_IC_2T)= C(1)*VAB3_LP+C(2)"@PCY(VSMES00_IC_ £ Probabilty 0614715
F)+C(3)*@PCY(GCF_AND_2T)+C(4)*@PCY(OCUAN_SE_ M_F_T 1
RD)+C(5)*(VC_1_VAB_TURISM+NRND11000)+C(6) 201 sum 147 9294
*(VC_2_VAB_TURISM+NRND21000)+C(7)*(VC_3_VAB_TURISM 10 Sum Sq. Dev 5 379813
+NRND31000)+C(8)*(VC_4_VAB_TURISM+NRND41000) od gl 1] N — - '
-.04 .00 .04 .08 12 Al 20 24 28 32 _
Coefficient  Std. Error  t-Statistic Prob. Observations 1000
C(1 0.153467 _ 0.042312 3627001 0.0006 I o —— 3 1?1905
J.309s1 0007954 0. 20 o 000U - Median 3.082126
C(3) 0435151 0059834 7272596  0.0000 b — & 848568
C(4) 0.052068  0.029147 1786426  0.0796 100 _ : d;’i‘g_l”uun:” 0376906
C(5) 0246582 0067983 3627111  0.0006 B — 099440
C(6) 0338563 0054587 6202203  0.0000 301 | - - eV -
() 0452672 0062244 7272567 00000 | & Skewness 0.086159
c(8) 0121944 0068262 1786404 00796 | & * Kurtosis 2.979435
R-squared 1000000 NVean dependentvar 3 485580 “ Jarque-Bera 1.255675
Adjusted R-squared 1.000000 J/S.D. dependent var 2.240821 20 ] Probability 0.533745
S.E. of regression e Akaike info criterion -16.66386
Sum squared resid 1.62E-07 Schwarz criterion -16.38839 T : : : ! : : [ Sum 3114.905
Log likelihood 5245796 Hannan-Quinn criter.  -16.55610 Sum Sq. Dev. 1207.561
Durbin-Watson stat 2051818
Observations 1000
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Indicadores Pesos

GCF de Espania 0.85

GASTO CONSUMO FINAL Renta 0.15
Indicadores Pesos

FBC de Esparia 0.60

FORMACION BRUTA CAPITAL |IPI Bienes Equipo 0.10
WVAB construccion 0.30

Indicadores Pesos

EXP de Esparia 0.60

EXPORTACIONES PIB de la UE 0.40
Indicadores Pesos

IMP de Esparia 0.40

IMPORTACIONES WVAB de Andalucia 0.60
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MERCADO DE TRABAJO

OCUPADOS

Indicadores Pesos

Ocupados EPA 0.70

AGRICULTURA VAB de Andalucia 0.30
Indicadores Pesos

Ocupados EPA 0.50

INDUSTRIA VAB de Andalucia 0.30
IPIAN General 0.20
Indicadores Pesos

Ocupados EPA 0.70

CONSTRUCCION VAB de Andalucia 0.30
Indicadores Pesos

Ocupados EPA 0.70

SERVICIOS VAB de Andalucia 0.30
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MERCADO DE TRABAJO MERCADO DE TRABAIJO
ACTIVOS |
POTENCIAL |
Indicadores Pesos
Activos Hombres Espafia 0.23 Indicadores Pesos
e S —— e Potencial Hombres Espafia 1.00
Activos Espana 0.17
PPA Andalucia 0.11 e
PPA Espaiia 0.13
PPA Hombres Andalucia 0.12
PPA Hombres Espafia 0.14 Indicadores Pesos
_ Potencial Mujeres Espafia 1.00
Indicadores Pesos
Activos Mujeres Espafia 0.26 MUJERES
MUIJERES Activos Andalucia 0.20
Activos Espaiia 0.14
ggi Emdalucia g:g Indicadores Pesos
spana b - o
PPA Mujeres Andalucia 0.10 Potencial Menores 25 Espafia 1.00
PPA Mujeres Espafia 0.10 MENORES 25
Indicadores Pesos
Activos Menores 25 Espaiia 0.30 .
; _ Indicadores Pesos
MENORES 25 Activos Andalucia 0.15 - —
Activos Espafia 0.12 Potencial Mayores 25 Esparia 1.00
PPA Andalucia 0.11 MAYORES 25
PPA Espafia 0.11
PPA Menores 25 Andalucia 0.11
PPA Menores 25 Espafia 0.10
Indicadores Pesos
Activos Mayores 25 Espaiia 0.21
MAYORES 25 Activos Andalucia 0.31
Activos Espafia 0.16
PPA Andalucia 0.08
PPA Espaiia 0.08
PPA Mayores 25 Andalucia 0.08
PPA Mayores 25 Espaiia 0.08
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Predicciones del PIB Oferta
(Tasas anuales)
Predicciones
Andalucia 2012.4T 2013.1T 2013 2014
PIB 26 27 2.1 0.1
Impuestos 0.1 1.3 4.4 -1.4
VAB 29 28 2.1 05
Espana 2012.4T 2013.1T 2013 2014
PIB 1.9 2.1 16 0.0
Impuestos 0.5 4.3 1.4 -1.4
VAB 2.1 19 1.4 0.1

Fuentes: Contabilidad Nacional Trimestral de Espaia (Base 2008), INE; Contabilidad
Trimestral de Andalucia (Base 2008), IECA; Nota del BIAM 222 abril 2013, Instituto
Flores de Lemus, Universidad Carlos Ill de Madrid.



Analisis de

tura: Predicciones

Predicciones del Mercado de Trabajo (EPA)
(Tasas anuales)

/

Predicciones
Andalucia 2013.1T | 2013.2T 2013 2014
PPA 0.0 0.1 01 0.1
Activos 0.3 0.4 0.4 0.4
Ocupados 5.8 5.1 4.7 0.7
Parados 10.8 85 7.5 0.0
Tasa Paro 36.9 37.0 374 375
Espana 2013.1T | 2013.2T | 2013 2014
PPA 06 0.7 0.7 0.7
Activos -1.0 -1.0 -1.0 06
Ocupados 4.6 4.2 -3.8 0.7
Parados 10.0 89 75 06
Tasa Paro 27.2 271 27 .2 272

Fuentes: Encuesta de Poblacion Activa (metodologia 2005), INE; Nota del BIAM 223 mayo
2013, Instituto Flores de Lemus, Universidad Carlos Il de Madrid.



